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Modelo de Organizacao

“Vertical”
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Beneficios dos verticals
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Cidade como

Plataforma
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Otimizacao dos
tempos de resposta do
RSB as ocorréncias

A inteligéncia artificial ao
servico da cidade
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Resumo

Otimizar a resposta do
Regimento de Sapadores
Bombeiros as principais
tipologias de ocorréncias na
cidade de Lisboa recorrendo a
ferramentas de inteligéncia

artificial.




A Solucao
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Que dados foram analisados

Clima

3 estacoes IPMA

52 560 registos
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Temperatura
Precipitacao
Humidade
Intensidade do vento
Direcao do vento

Radiacao solar
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Dados
socioecondmicos

3 662 subseccdes
estatisticas

Género

Idade
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Educacao

Emprego

[t

Edificado

Ocorréncias

22 229

& Incéndio = 4 000
&= Acidentes =5 000
":l Servigcos = 5 000
éﬁ}? Atividades = 74

@ Infraestruturas = 8 000

Populacao

Rede movel da Altice

% 2 769 antenas



Analise descritiva das ocorréncias do RSB
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Inteligéncia artificial

Historico 2013 - 2018
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a1, Treino = 5000000  Random forest Modelo preditivo
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Simulacao para testar a qualidade do modelo
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